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1. はじめに 

インターネットは近年急速に発展・普及しており，容易

に気象情報やニュース記事などの時事情報を取得すること

ができるようになった．しかし，Web 上の時事情報は日々

大量に更新されているため，ユーザの興味がある時事情報

のみを取得することは困難になっている．そこで，効率的

に時事情報を取得する手段として，興味がある時事情報を

コンピュータに推測、提供させることが考えられる． 

Twitter[1]での発言(ツイート)には，ユーザの興味・嗜好

に関する情報が含まれていると考えられる．また，テレビ

では多数の番組が同時に放送されており，ユーザは見たい

ものを主に視聴していると考えられる．よって，ツイート

とテレビの視聴履歴を収集し，分析することによって ユー

ザ個人の嗜好の傾向を取得することができると考えられる． 

本研究では Twitterでのツイートとテレビ視聴履歴を用い

て，個人の嗜好を考慮した時事情報の推薦を行うシステム

を構築する． 

2. 関連技術 

本研究では，嗜好情報を取得する際にオートフィードバ

ック，嗜好情報と時事情報の特徴的な語との関連の強さを

定量的に表す手法である関連度計算方式を使用する． 

2.1 概念ベースと関連度計算方式 

概念ベース[2]とは，複数の国語辞書や新聞などから機械

的に構築した知識ベースである．ある語を概念とし，概念

の意味特徴を表す語(属性)とその重要さを表す数値(重み)

の対の集合によって定義している．概念数は約 8 万 7 千個

存在する． 

関連度計算方式とは，ある 2 つの概念間の関連の強さを

定量的に表現する手法である．関連度は 0.0から 1.0までの

実数値で表現され，関連が強いほど大きくなる． 

2.2 オートフィードバック 

オートフィードバック[3]とは，概念ベースにおける未定

義語の意味的特長を表わす属性(単語)とその重要性を表わ

す重みの組を，Webを用いて取得する手法である．  

2.3 Web-IDF 

Web-IDF とは，Web 上にある文書のみを用いて索引語の

特定性を考慮する手法であり，式 1で定義される． 

                   𝑊𝑒𝑏 − 𝐼𝐷𝐹(𝑡) = 𝑙𝑜𝑔2
𝑁

𝑑𝑓(𝑡)
+ 1                   (1) 

なお，Nを Google[4]が保有している日本語ページ数，

df(t)を索引語 tの Googleで検索を行った時のヒット件数と

している． 

3. 時事情報推薦システム 

 まず，Twitter でのツイートとテレビ視聴履歴を解析し，

個人の嗜好情報を取得し，カテゴリ分類を行う．Web から

時事情報を取得し，その中から特徴的な単語(以下，話題

語とする)を選択する．その後，嗜好情報と話題語との重

要度を算出し，高い順に時事情報を出力する． 

 本研究で扱う時事情報は，Web サイトに存在しているニ

ュース記事の見出し文とする．提案システムの概要図を図

1に示す． 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

図 1 提案システム概要図 

3.1嗜好情報の取得 

Twitter でのツイートと視聴したテレビ番組の紹介文から

形態素解析によって名詞句を取得し，オートフィードバッ

ク結果を嗜好情報として扱う．取得した嗜好情報はグルー

プ分けを行って統合し，グループごとに扱う． 

3.1.1Twitterからの嗜好情報の取得 

ユーザの Twitterにおけるツイートを取得する．ツイート

に含まれる形容詞に対して，あらかじめ用意したグループ

を決定する形容詞と表記一致を行い，印象ごとにツイート

を 3 つのグループに分ける．グループ×となったツイート

は，嗜好としてふさわしくないと考え排除する．表 1 にグ

ループを示す．また，表記一致に使用した形容詞の一例を

表 2に示す． 

表 1 ツイートのグループ分け 

グループ◎ 良い印象のツイート 

グループ〇 どちらでもない印象のツイート 

グループ× 悪い印象のツイート 

表 2 表記一致に使用した形容詞の一例 

良い印象 かわいい，うれしい，よい，うまい… 

悪い印象 わるい，うざい，きたない，ひどい… 

取得したツイートから形態素解析によって名詞句を取得

し，オートフィードバック結果を嗜好情報とする． 
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3.1.2テレビ視聴履歴からの嗜好情報の取得 

 ユーザから，3 つのグループに分けてテレビの視聴デー

タを収集する．表 3にグループを示す． 

表 3 テレビ視聴履歴のグループ分け 

グループ◎ 集中して視聴していた(録画含む) 

グループ〇 視聴したかったができなかった 

グループ△ なんとなく視聴していた 

 視聴データとして得られた番組のタイトル・番組紹介文

から形態素解析によって名詞句を取得し，オートフィード

バック結果を嗜好情報とする． 

3.2嗜好情報のカテゴリ分類 

 情報源として利用しているWebサイトは，あらかじめニ

ュースをカテゴリ分類している．そこで嗜好情報をカテゴ

リ分類する．使用したカテゴリを表 4に示す． 

表 4 使用したカテゴリ 

政治 社会 国際 経済 スポーツ 音楽 芸能 

 嗜好情報は，カテゴリそれぞれとの関連度を算出し，関

連度が閾値である 0.08以上のカテゴリ上位 3つに分類する．

例を表 5に示す． 

表 5 カテゴリ分類の例(カテゴリ一部省略) 

「高校野球」は関連度 0.08以上のカテゴリが存在するた

め，上位 3つに分類される．  

3.3時事情報の取得 

時事情報を新聞社等のWebサイトから取得する． 

取得する際に，取得元のカテゴリに時事情報を分類する．

カテゴリは嗜好情報の分類と同じものを使用する． 

3.4話題語の選択 

取得した時事情報から形態素解析により名詞句を抽出し，

Web-IDF 値が閾値である 3.0 以上の名詞句を話題語として

取得する．例を表 6に示す． 

表 6 話題語の例 

時事情報 話題語 

ツーリングで不明の女性，救助 ツーリング 

3.5重要度の算出 

 同一カテゴリに分類された嗜好情報と時事情報の話題語

の関連度をそれぞれ算出する．算出した関連度に対し，グ

ループごとの重みを掛け合わせ，その値の総和を話題語の

重要度とする．グループごとの重みは，◎を 2.0，○を 1.0，

△を 0.8としている．重要度の算出の例を図 2に示す． 

図 2 重要度算出の例 

3.6時事情報の出力 

 まず話題語を用いて時事情報に重要度を付与する．時事

情報中に含まれている話題語を表記一致により検索し，そ

の話題語の重要度を時事情報に付与する． 

 その後，重要度が高い順に時事情報を出力する．出力結

果の例を表 7に示す． 

表 7 出力結果例 

カテゴリ 時事情報 重要度 

芸能 千原ジュニア:過去の女性と対面で衝撃… 45.3556 

4.評価 

2015年 10月 23日における時事情報 451件を使用した．

また，3 名の被験者(20 代，男性，大学生)から収集した，

17 日から 23 日の 7 日間のテレビ視聴履歴および，23 日に

おける最新の Twitterのツイート 200件を用いて評価を行な

った． 

 システムより被験者ごとに提案された時事情報の，上位

30 件における興味がある時事情報の割合を正解率として，

表 8に示す． 

表 8 評価結果 

 被験者 A 被験者 B 被験者 C 平均 

提案システムの 

正解率 
50.5% 50.0% 60.0% 53.3% 

全記事中の 

興味がある 

時事情報の割合 

30.1% 32.2% 50.1% 37.5% 

5考察 

 平均すると，37.5%の割合で興味がある時事情報の中か

ら，53.3%の精度で興味がある時事情報を推薦することが

できた． 

 嗜好情報が多く分類されたカテゴリでは，そのカテゴリ

の時事情報の話題語の重要度が高くなった．その結果，そ

のカテゴリの時事情報が上位に出力されやすくなった．  

6おわりに 

 本研究では，ユーザの Twitterでのツイートとテレビ視聴

履歴を用いて嗜好を考慮し，ユーザが興味を持つと考えら

れる時事情報を推薦するシステムを構築した．その結果，

37.5%の割合で興味がある時事情報の中から，平均で53.3%

の精度で興味がある時事情報を推薦することができた．  
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 カテゴリ 

 社会 国際 経済 スポーツ 音楽 

嗜好

情報 
高校野球 0.185 0.120 0.088 0.589 0.216 
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