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若者言葉は，��代から ��代の若年層が使用する表
現であり，日常会話で，主に仲間内で用いられること
が特徴である ��� ��．インターネットが幅広い世代に浸
透した現在では，ネット俗語というものが，日常会話
で用いられる機会が増加した．たとえば，「リア充」と
いう言葉は，もともと��	上でしか用いられなかった
語であるが，現在では，日常会話でも用いられる．こ
のような語も若者言葉の範疇に入れるとすれば，評判
分析，意見マイニング �
�などにおけるテキスト解析処
理で，若者言葉の認識が重要なタスクとなる．
若者言葉の認識における問題点を，以下に挙げる．

�� 表記の豊富さ（曖昧さ）

�	 新語義の存在

まず，��の，表記の豊富さ（曖昧さ）であるが，た
とえば，若者言葉の「キモい」という表現について，同
じ意味での別の表記を挙げると，「きもい」，「キモイ」，
「きめぇ」，「きしょい」，「キショい」などがある．表記
によってニュアンスが多少変化するが，これらはすべ
て同義語として扱うべきである．
また，未知語を既存のカテゴリに分類する研究が従来

から行われているが ���，そのほとんどが人名や地名，商
品名などの固有名詞が主な対象である． ������������
らは，形態素解析器����	�を用いて ���種類の若者
言葉が含まれる 
����文を形態素解析し，若者言葉が
�単語で認識される場合について品詞の統計を行った
結果，表 �のような品詞分布を得ている．形態素解析
用辞書として，����	標準の ���辞書，�����辞書，
����� �!�の 
種類で比較している．

表 �" 若者言葉の品詞分布（#）
辞書 未知語 名詞 動詞 形容詞 副詞 その他

������ ��	
 
�	� �	� �	� 	� 	


������ ��	� ��	� �	� �	� �	� �	�
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�	� �	
 �	
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����	は，辞書に未登録の語はデフォルトでは，未
知語として認識されないため，未知語は未知語として
品詞タグ付けするように設定した上での統計結果であ
る．この結果を見ても分かる通り，����� を除いて，
一般的な辞書には，約 !�#の若者言葉は，登録されて
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いない．また，この登録されていない若者言葉につい
て調査したところ，そのほとんどが固有名詞ではなかっ
た．しかし，表記に曖昧性があると異表記の語は別の
語として認識されることになり，文書分類タスクにお
いて精度を下げる原因となる．表記を統一するために
表記ゆれ解消辞書に，こうした表現の追加も必要とな
る．また，ある程度文字列が類似していれば，文字列
の類似性を測る $�%�&��'���  ����� ��	��(��� ��)�

を用いたり，規則を用いたりすることで表記ゆれが解
消できると考えられるが，若者言葉に多く存在する，文
字列があまり類似していない異表記に対しては解消が
難しい．
次に，�	の問題点であるが，若者言葉は，既存の語

の言い換えたものであったり，省略表現も多いが，複合
的な意味を持つ語や，既存の概念には属さない語も多
い．こうした語のために，新語義を定義する必要があ
るが，その定義方法について未解決の問題が多い．我々
の研究の目標は，若者言葉を含む文からの感情推定で
ある．若者言葉を特徴として感情推定を行う際に，若
者言葉を，その意味や用法，さらには感情などで分類
することができれば感情推定の精度向上につながると
考えられる．そこで，本稿では，若者言葉の用例に基
づき，感情表現に関する情報を抽出することで，若者
言葉の感情を推定する手法を提案する．

��関連研究

����������*�らは，若者言葉に対して感情ベクトル
を付与した若者言葉感情辞書の構築を行っている．そ
の研究で提案されたシステムは，未知の若者言葉が入
力されると，データベース中の若者言葉との表層的類
似度または意味的類似度により感情ベクトルを決定し
て出力する．評価実験の結果，表層的特徴を用いた手
法では，意味的類似度を用いた手法よりも精度が高く，
正解率は約 ��#程度であった．しかし，この精度は高
いとは言えないため，表層的な特徴だけでは，感情の
推定には不十分であると考えられる．
我々は，用例が似ている若者言葉同士は用法が似て

おり，意味的，さらには感情的に類似するのではない
かと考え，用例間の類似性に着目する．しかし，単に
用例が似ているだけで感情が似ていると判断すること
はできない．そこで，文の字面上の類似性だけでなく，
文の感情の類似性を，単語毎の感情ベクトルを定義す
ることで求め，それを基に用例間の類似度（距離）を
計算する．
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��提案手法

評価に用いる若者言葉は，��	上で既に広く使用さ
れていて，多くの人に認知されているものとする．学
習データとして扱える言語資源として，松本 ���らが構
築中の若者言葉感情コーパスがある．このコーパスは，
若者言葉を含む文を��	ブログ検索により収集し，書
き手の感情を数名の作業者によりアノテーションした
ものであり，現在，�*��
*文収集済みである．
本研究で提案する手法では，従来の 	�' �+ ,�-.�に

基づくテキスト分類や，テキスト間の類似度計算では
考慮されなかった，感情という観点からの単語間の距
離尺度を用いる．機械学習に基づく感情推定において，
文中の単語が感情を表すか否かにより素性選択する研
究 ����はこれまでにもあるが，単語間の感情的な関係
を考慮するものは無かった．単語間の感情的な関係を
何らかの距離尺度により定義することで，図 �のよう
に，若者言葉を含む例文集合を入力すると，文集合間
の感情的な距離を計算し，最小距離を求め，最も距離
が近い文から順に，その文に含まれる若者言葉の感情
を出力するようなシステムを想定している．

単語感情

ベクトル辞書

若者言葉

用例ベクトルDB

単語重要度辞書
重み付き単語ベクトル生成

若者言葉ywiの用例集合

s1, s2, s3, .... sn

EMDによる距離計算

上位k位までの

若者言葉の候補出力

図 �" 提案手法

����若者言葉用例ベクトルデータベースの構築
ここでは，入力された若者言葉の用例との類似度を

計算するための若者言葉用例ベクトルデータベースの
構築手順について述べる．

�/ 若者言葉感情コーパスから，若者言葉 ��� と，そ
の用例集合 �� を抽出する．

�/ ��中の，各用例 ��� について，����	を用いて形
態素解析を施し，文中の単語（基本形）の重要度
を決定し，単語とその重要度を組とした単語ベク
トルを作成する．ここで，機能語（助詞，助動詞
など）および若者言葉に該当する部分は除去して
おく．


/ 用例に付与されている感情の種類と，作成した単
語ベクトルを関連付ける．

%��0/�～
までを，コーパス中の若者言葉の全ての用
例毎に行う．これらを登録したデータベースが，若者
言葉用例ベクトルデータベースとなる．
文中の単語の重要度として，単語の出現頻度に基づく

12���2という尺度が情報検索や文書分類で一般的に用
いられる．12���2は，タスクに応じて改良が加えられ，
拡張されたものが多数ある ���� ���．本研究では，$��
ら ����の定義する拡張 12���2および，34�0�56���

の12���2����を用いる．式 �に，拡張12���2，式 ��


に34�0�56���の計算式を示す．�����は，単語 �の用
例集合 �における出現頻度，�2�は，単語 �の出現する
用例集合数，�	�は，用例集合の総数を示す．
��� 
���
は，それぞれ，全用例集合の単語総数の平均，用例集
合 �の単語総数を示す．��� � は，それぞれ，�����，正
規化 �
����
���の重視の度合いを意味するパラメータ
である．本稿では，各パラメータを，�� 7 ���� � 7 ���
と設定して用いる．
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34�0�56���の場合は，式��
における12������ �
と ��2������とを掛け合わせたものを，単語の重要度
とする．単に単語の重要度のみだと，感情に関連しない
語（文の感情表現に貢献しない語）が多数マッチするこ
とで，類似度が高くなってしまう問題が出る．そこで，
単語の表す感情が文の表す感情と似ているほど，その
単語が重要であると定義し，文の表す感情と単語の表
す感情との類似度（感情ベクトル類似度）を計算する
手法を提案する．そして，この類似度と，拡張12���2
または34�0�56���による重要度との重み付き線形和
により得られた値を，単語の感情重要度として用いる
ことにする．式 �に，感情重要度の計算式を示す．本
稿では，� 7 ��
と設定して実験した．

感情重要度 7 ��単語重要度 ��

8 ��� ��感情ベクトル類似度
����単語感情ベクトル辞書
本研究では，$��'の感情 �次元モデル ��
�を用い，

この �次元のベクトル表現により，感情を表す尺度を
定義する．このモデルは，感情状態を，�-����&（活性）
と:�&�� �（快5不快）の �次元で表現するものである．
例えば，活性状態で，不快であれば，〈��;�〉と表す．感
情ベクトルの各次元の値は，;�から �までの実数値を
とる．本研究では，既存の辞書を組み合わせることで，
単語に �次元のベクトル（感情ベクトル）を付与した
単語感情ベクトル辞書の作成を行う．以下，単語感情
ベクトル辞書の作成方法について述べる．
「感情表現辞典」����から，��種類の感情に分類さ
れた ��
)�種類の単語と，高村らの感情極性対応表 ����
とを組み合わせることで，単語感情ベクトル辞書を構
築する．感情極性対応表は，国語辞書に含まれる単語
に，ポジティブ5ネガティブのそれぞれの強さを示す値
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表 �" 感情の種類と感情ベクトルとの対応

��
感情

感情の種類
ベクトル

� � � � ;�  怒� 恐
� � � � �  喜� 好

 � ;� � ;�  悲� 嫌
� � � � �  驚� 昂
� � ;� � �  安
! � � � �  平静

（感情極性値）を機械的に付与した辞書である．この辞
書の単語エントリ数は，日本語で ������であり，語彙
数としては十分であると考えられる．この辞書の単語
に付与されている感情極性値を基に :�&�� �の次元は
付与できる．しかし，�-����&の次元については，別の
基準を用いて付与する必要がある．
感情表現辞典に含まれる語は，感情の種類に応じて，

表 �に示す感情ベクトルに基づき，�-����&と:�&�� �

の �次元で表す．感情表現辞典と感情極性対応表の両
方に含まれる単語は，感情表現辞典での感情の種類を
基に，感情ベクトルを付与する．感情極性対応表のみに
含まれる語の場合，日本語��-.�����!�を検索し，同
義語・上位語・下位語集合を得て，その単語集合中に，
感情表現辞典に登録されている語が存在すれば，その
語の感情ベクトルを付与する．この時，もし，この単
語集合中に感情表現辞典に含まれる複数の語が存在す
れば，感情ベクトルの総和をとり，その平均値により
感情ベクトルを生成する．��-.��� の検索によって，
感情ベクトルが付与されなかった場合，感情極性の値
が正か負かにより感情ベクトルを付与する．具体的に
は，値が正であれば，〈���〉� 値が負であれば，〈��;�〉と
する．
感情極性対応表において極性値の絶対値が小さいも

のは，あまり感情の表現に貢献しない語であると考えら
れる．そこで，語彙数と感情極性の信頼性を考慮して，
感情極性閾値の閾値を �/�に設定して実験に用いる．
����感情重要度

�つの感情ベクトル間の距離は，ユークリッド距離に
より定義する．ある文 �と，その文に含まれる単語�の
それぞれの感情ベクトルを �� �� と表した時，�� ��
間の感情ベクトル距離 ��������� を，式 � により求め
る．式中の ���� ����は，各次元の要素を示す．�は，感
情ベクトルの次元数を表す．

��������� 7

�		
 ��
���

����� � ����� ��

この感情ベクトル距離 ���������から，ある文におけ
るある単語の感情重要度を計算する．各単語の感情重
要度 ���	
�� �は，式 !により計算する．

���	
�� � 7 �� ���������

��� ������
�!

��� ������ は，感情ベクトル距離が取り得る最大値
を表す．感情ベクトルが �次元で，値がとりうる範囲
が;�から �までの実数値であれば，��� ������ 7 �

�
�

となる．
����感情重要度に基づく類似度計算
一般に，入力文の感情は未知であるため，文中の単

語の感情重要度が求められない．そこで，文中のすべ
ての単語について，各単語間の感情ベクトル距離を算
出し，それに基づき感情重要度を求めることにする．あ
る語 �に対して，その他の語との感情ベクトル距離の
平均値を計算したものを，�の感情重要度とする．
得られた重み（感情重要度）付き単語ベクトルと，若

者言葉用例ベクトルデータベース中の重み付き単語ベ
クトル間の距離は，単語の感情ベクトルの類似度を平
均する方法も考えられるが，単語の感情重要度を考慮す
るために，ヒッチコック型輸送問題の解に基づく尺度で
ある <�-�= ��>�-?� ������ ���)��<��による距離を
用いる．<��は，類似画像検索や，音楽検索 ��*�，文
書検索 ����などで応用されている距離尺度である．藤
江ら ����は，文書検索タスクにおいて，検索語と，文
書との距離を <��により求めることで，検索語が少
ない場合にも柔軟な対応ができる手法を提案している．
本研究では，単語間の感情的な関連性を考慮したいた
め，単語間の感情ベクトル距離を用いて，藤江らの研
究を参考に，<��に基づく用例間の類似度計算方法
を提案する．単語感情ベクトル間の距離計算を，ヒッ
チコック型輸送問題に置き換えると，まず，需要地は，
入力若者言葉の例文集合から生成された重み付き単語
ベクトルにおける各単語と定義できる．また，供給地
を，若者言葉用例ベクトルデータベースにおける用例
ベクトルの各単語とする．各単語の感情重要度は，そ
れぞれ，需要地における需要量，供給地における供給
量を表す．各需要地から供給地までの距離は，単語の
感情ベクトル間の距離で定義する（式 �により計算）．
<��は，シンプソン法により最小距離を求める．単語
の感情ベクトル間の距離は式 �により求める．

��実験

提案手法の有効性を評価するため，構築した若者言葉
用例ベクトルデータベースおよび単語感情ベクトル辞
書を用いて，若者言葉の感情推定の評価実験を行った．
若者言葉と，その若者言葉を含む例文集合を入力と

し，若者言葉用例ベクトルデータベース中の例文集合と
の距離（類似度）計算を行い，距離の近いものを候補と
して得る．実験は，&��>�;���;���; -���;>�&�.�����で行
う．ベースラインを，単語の重要度を，拡張12���2�<;
12���2，34�0�56���により計算し，単語ベクトル
を生成した場合の，ベクトル空間モデル �:%�に基づ
く手法とする．この際の類似度は余弦類似度を用いる．
例文数が ��文以上の若者言葉（���種類）を選択し，

その用例 ������文を用い，若者言葉用例ベクトルデー
タベースを構築する．評価対象となる若者言葉は，デー
タベース中の文中の全ての若者言葉である．例文数が
��未満の語も含めると �����種類（表記違いなども含
む）となる．また，実験に用いた単語感情ベクトル辞
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書の単語総数は，�)�!��語である．
����実験結果
出力結果を，距離が小さい順（類似度の大きい順）に

並べ，上位 4位までに入力若者言葉と同じ感情タグが
含まれる割合を適合率で表し，その平均を算出した．提
案手法とベースラインの結果（47�～�を，表 
に示
す．また，図 �，
は，4の値を変えていった時の適合
率の推移をグラフで示したものである．図中の 4の値
は，�～��までは �ずつ増加させ，��以降は，��� 
��
�� としている．

表 
" 実験結果（適合率）
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" 実験結果（ベースライン）

����考察
提案手法の推定精度は，ベースラインを上回った．ま

た，出力候補数を増やしても精度がそれほど下がらな
いという点は，提案手法の利点といえる．一方，提案
手法では，<;12���2を単語重要度として用いた方が，
少し精度が高くなったが，ベースラインではこれとは
逆の結果となった．これについては，感情重要度の計
算における重み �や，34�0�56���のパラメータの調
整などでも変化する可能性がある．また，提案手法で
は，感情ベクトル類似度を，単語間の距離として用い
たが，意味的距離との比較を行うために，同義語・類
義語集合を用いた単語間距離を導入した実験も行う必
要があると考えられる．

��おわりに

本研究では，若者言葉の感情を，その語を含む例文
を入力として推定する手法を提案した．評価実験の結
果，単語間の距離に感情ベクトル類似度を導入し，距
離尺度に <��を用いると，余弦類似度を用いた類似
度計算よりも高い精度が得られた．しかし，単語感情
ベクトルの付与方法や，感情ベクトル類似度，感情重
要度の計算方法には改善の余地がある．また，本稿で
提案した手法は，文中の若者言葉以外の，共起する内
容語を特徴として用いたが，文中において若者言葉の
みが感情を表現する場合は，感情推定に失敗すると考
えられる．このことから，感情を表現する既知の若者
言葉は用例ベクトルに含めるようにするべきである．
今後は，単語感情ベクトル辞書の改良を行い，より

適切な値を得られるよう，距離尺度の再検討を行う予
定である．また，文書分類で用いられるサポートベク
ターマシンやその他の手法での分類結果との比較も行
いたい．
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